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e Quels facteurs prendre en compte pour prédire les retours de saumons de printemps :
o Les retours de castillons de |'année précédente ?
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Prise en compte des castillons
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Prise en compte de la variabilité temporelle de pmat
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Dépendance temporelle entre les pmat
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Dépendance temporelle entre les pmat
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Série chronologique des retours de 1SW et 2SW pour le Scorff.
A partir de Buoro et al., 2019.
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Série chronologique des retours de 1SW et 2SW pour le Scorff.
A partir de Buoro et al., 2019.
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Série chronologique des retours de 1SW et 2SW pour le Scorff.
A partir de Buoro et al., 2019.
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Série chronologique des retours de 1SW et 2SW pour le Scorff.
A partir de Buoro et al., 2019.
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Série chronologique des retours de 1SW et 2SW pour le Scorff.
A partir de Buoro et al., 2019.



RESULTATS & DISCUSSION

Faut-il utiliser les retours de castillons (1SW) ?

Ecarts relatifs absolu moyen

Recouvrement moyen

Ecarts relatifs absolu moyen en fonction du recouvrement moyen des modéles.
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RESULTATS & DISCUSSION

Faut-il inclure la variabilité temporelle de pmat ?

0.720- e
C
()
>
@)
S 0.715-
=
@)
8 Models
© X pmatM
(7))
!E B pmatT
% 0.710- pmatRW
— A pmatAR2
(7))
ks
O A
‘LLI

0.705 -

&

Recouvrement moyen

Ecarts relatifs absolu moyen en fonction du recouvrement moyen des modéles utilisant pmat.

55



RESULTATS & DISCUSSION

Faut-il inclure la variabilitée temporelle de pmat ? OUI
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RESULTATS & DISCUSSION
Peut-on utiliser pmatRW pour la gestion ?
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RESULTATS & DISCUSSION
Peut-on utiliser pmatRW pour la gestion ?
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RESULTATS & DISCUSSION
Peut-on utiliser pmatRW pour la gestion ?
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CONCLUSION

Peut-on prédire précisément les retours des

saumons de printemps une année a I’avance ?

e Quels facteurs prendre en compte pour prédire les retours de saumons de printemps :

o Les retours de castillons de 'année précédente?

o La variabilité temporelle de la probabilité de maturation ?

o Une structure particuliere de la variabilité temporelle de |la probabilité de maturation ?

e Les prédictions sont-elles assez précises pour éclairer la gestion des populations de saumon atlantique ?
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